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Abstrak—Dalam proses pendidikan tinggi Indeks Prestasi Kumulatif (IPK) merupakan indikator keberhasilan mahasiswa.
Tujuan dari penelitian ini adalah untuk mengetahui model regresi logistik biner dan mengidentifikasi faktor-faktor yang dapat
memengaruhi IPK mahasiswa program studi teknik informatika dan bisnis digital. Populasi dalam penelitian ini adalah mahasiswa
aktif program studi teknik informatika dan bisnis digital T.A 2020/2021 yang berjumlah 50 mahasiswa dan T.A 2021/2022 yang
berjumlah 50 mahasiswa total keseluruhan populasi adalah sebanyak 120 mahasiswa, dengan jumlah responden yang mengembalikan
kuesioner penelitian sebanyak 100 responden. Indeks Prestasi Kumulatif (IPK) sebagai variabel respon (Y) dan jenis kelamin (x1), usia
(x2),tempat tinggal (x3), lama belajar (x4). program studi, jenis kelamin dan usia berpeluang memiliki pengaruh terhadap Indeks Prestasi
Kumulatif (IPK) mahasiswa teknik informatika dan bisnis digital di STMIK Pelita Nusantara.

Kata Kunci: Nilai Indeks Prestasi Kumulatif (IPK), Analisis Regresi Logistik, Faktor-Faktor

Abstract—In the process of higher education, the Grade Point Average (GPA) is an indicator of student success. The purpose of this
study is to determine the binary logistic regression model and identify factors that can affect the GPA of students of informatics
engineering and digital business study programs. The population in this study is active students of the 2020/2021 T.A informatics
engineering and digital business study program which amounted to 50 students and T.A 2021/2022 that The total population of 50
students was 120 students, with 100 respondents returning research questionnaires. Grade Point Average (GPA) as a response variable
(YY) and gender (x1), age (x2), residence (xs), length of study (xs). Study programs, gender and age have the opportunity to have an

influence on the Grade Point Average (GPA) of informatics engineering and digital business students at STMIK Pelita Nusantara.
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I. PENDAHULUAN

Prestasi adalah hasil yang didapatkan dari proses dan
usaha belajar seseorang. Sebagai salah satu indikator
keberhasilan mahasiswa adalah nilai yang diperolehnya
tinggi yang dihitung dengan nilai rata-rata disebut
Indeks Prestasi Kumulatif (IPK). Perbedaan karakteristik
tersebut  dapat memengaruhi  kondisi  prestasi
mahasiswanya dan salah satu ukuran yang bisa digunakan
untuk mengukur prestasi mahasiswa adalah Indeks Prestasi
Kumulatif (IPK).Semakin baik penguasaan akademik
mahasiswa maka prestasi yang diperoleh pun akan baik.
Indeks Prestasi mahasiswa dipengaruhi oleh faktor dari
dalam diri mahasiswa (faktor internal) maupun faktor dari
luar diri mahasiswa (faktor eksternal). Penelitian
sebelumnya tentang indeks Prestasi Kumulatif [2] dan
tentang mahasiswa STMIK Pelita Nusantara jurusan teknik
informatika dan bisnis digital serta beberapa penelitian
sebelumnya tentang analisis regresi logistik. Dengan
demikian yang menjadi permasalahan adalah bagaimana
mengetahui faktor-faktor yang mempengaruhi IPK
mahasiswa maka dapat digunakan analisis regresi logistik
biner. Regresi logistik merupakan suatu metode analisis
regresi dengan variabel respon merupakan variabel biner
atau kategorik, untuk variabel responnya bersifat biner atau
dikotomus yang terdiri dari dua kategori yaitu 0 dan 1 [11],

sehingga analisis regresi logistik digunakan untuk
mengidentifikasi faktor-faktor yang mempengaruhi Indeks
Prestasi Mahasiswa (IPK).

II. METODOLOGI PENELITIAN

Penelitian ini dilaksanakan pada bulan September
hingga Januari 2024. Penelitian ini bertempat di program
studi Teknik informatika dan bisnis digital, STMIK Pelita
Nusantara. Penelitian ini menggunakan data primer
dengan menjalankan kusioner kepada mahasiswa aktif
angkatan 2020, 2021 dan 2022. Populasi dalam penelitian
ini adalah seluruh mahasiswa aktif program studi teknik
informatika dan bisnis digital, berjumlah 120 mahasiswa
yang terdiri dari 50 mahasiswa teknik informatika dan 50
mahasiswa bisnis digital. Dari populasi tersebut dalam
pengumpulan data, terdapat missing data sebanyak 20
orang dimana dari 120 responden menjadi 100 responden.

Variabel yang digunakan pada penelitian ini terdiri
atas variabel tak bebas (variabel respon) yaitu Indeks
Prestasi Kumulatif (IPK) (Y) yang dinotasikan dengan 0
untuk Y < IPK 3.5 dan 1 untuk Y >IPK 3.5 serta variabel
bebas (prediktor) yaitu Jenis kelamin (xi) dinotasikan
dengan 0 untuk perempuan dan 1 untuk laki-laki, usia (x2)
dinotasikan dengan 0 untuk usia dibawah 25 dan 1 untuk
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usia diatas 25, Tempat tinggal (xs) dinotasikan dengan 0
untuk asal Kota Medan dan 1 untuk asal diluar kota Medan,
Menerima lama belajar (xs) dinotasikan dengan O untuk
waktu kurang dari 4 jam danl untuk waktu lebih dari 4 jam.
Langkah-langkah analisis data adalah sebagai berikut:

1. Pengumpulan data lewat kuesioner

2. Mencari nilai rata-rata IPK dari 100 responden

n .
dengan menggunakan rumus x = %x‘

3. Menentukan model regresi logistik

4.  Melakukan uji hipotesis berganda atau uji model
dengan menggunakan statistik uji G

5. Melakukan uji hipotesis parsial dengan menggunakan
statistik uji Wald.

6. Melakukan analisis pengaruh setiap variabel biner
dengan menggunakan odds ratio

7. Menarik kesimpulan berdasarkan hasil analisis yang
diperoleh. tabel dan gambar yang disertai dengan
nomor urut.

I11. HASIL DAN PEMBAHASAN

3.1 Model Regresi Logistik

Dengan menggunakan bantuan softwere maka
diperolen model regresi logistik dari Indeks Prestasi
Kumulatif (IPK) mahasiswa Teknik informatika dan bisnis
digital STMIK Pelita Nusantara sebagai berikut :

(%)
exp(—0,701 — 0,410x; — 1,034x, — 0,102x3 + 0,741x,)

~ T+ exp(—0,701 — 0,410x; — 1,034x; — 0,102x; + 0,741x,)

Uji serentak dilakukan untuk melihat pengaruh
variabel prediktor secara keseluruhan terhadap variable
respon denga menggunakan bantuan softwere maka
diperoleh hasil seperti pada table 1 untuk teknik
informatika dan table 2 untuk bisnis digital
m(x)

Nilai -2 Log Likelihood (64,370) < X2 tabel (61,65)
sehingga menerima HO, maka menunjukkan bahwa model
dengan memasukkan variabel independen adalah FIT
dengan data. Hal ini berbeda dengan Block Beginning di
atas, di mana saat sebelum variabel independen
dimasukkan ke dalam model, model TIDAK FIT dengan
data.

Tabel 2. Hasil Uji Serentak Bisnis Digital

) 2 Log Coefficients

'terr?“o likeli | Cons | o | X2 | g I;(nfg
hood tant usia =
belajar

1| 60634 | 126 | 767 | -.022 | -971 | -848
ESFE 2 | 60,461 | 127 | .030 | -017 | <1176 | -.981
P 73 [ 60460 | 127 | 942 | 017 | -L1o1 | -901
4 | 60460 | 127 | 042 | <017 | -1.191 | -.991

Di atas pada tabel Iteration history Block 1 atau saat
variabel independen dimasukkan dalam model: N = 50.
Degree of Freedom (DF) = N — jumlah variabel independen
— 1 = 50-4-1=45. Chi-Square (X2) Tabel Pada DF 45 dan
Prob 0.05 = 61,65. Nilai -2 Log Likelihood (60,634) < X2
tabel (61,65) sehingga menerima HO, maka menunjukkan
bahwa model dengan memasukkan variabel independen
adalah FIT dengan data. Hal ini berbeda dengan Block
Beginning di atas, di mana saat sebelum variabel
independen dimasukkan ke dalam model, model TIDAK
FIT dengan data.

3.2 Uji Parsial Variabel Model

Uji parsial dilakukan untuk melihat pengaruh setiap
variabel prediktor terhadap variabel respon dengan
menggunakan bantuan software maka diperoleh hasil
seperti pada tabel 3.

Tabel 3. Uji Parsial Teknik Informatika

exp(—0,127 + 0,942x; — 1,017x, — 1,191x5 + 0,991x,) 95% Ctl-f)or
= EXP(B
1+ exp(—0,127 + 0,942x; — 1,017x, — 1,191x3 + 0,991x,) 5 | sk V\éal af | sig. Eé(;)( Do | Upper
Tabel 1. Hasil Uji Serentak Teknik Informatika V\:e
Iteration -2 Log Coefficients x1 | 4 | 610 | 430 | 1 | 508 | 663 917 2234
likelih [ cons| X1 [ X2 | X3 | X4_ 110
ood | tant usia lama_ X203 | 603 | 29 | 1 | o087 | 28| B | 9176
. usia |, ' 6 ' 2 62 '
belajar S
1 64,392 -,658| -,378 1,971 | -,090 ,681 ; X3 1] ,603 | ,028 | 1 | ,866 | ,903 727 2,946
02
Step 2 |64,370|-,700]| -,410|1,033 | -,101| ,740 E X4
1 1,03 a|lam | 5 145 209 | 6
3 |64,370(-,701]-,410 -102] 741 ab | 41| 613 | 7y L] 221 | 757 | 59 | 6978
4 elaj
ar
Con | -
stan | 7| 669 | o0 | 1| 204 | 496
t 01
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Lihat tabel Variabel in the equation di atas: semua
variabel independen nilai P value uji wald (Sig) < 0,05,
artinya masing-masing variabel mempunyai pengaruh
parsial yang signifikan terhadap Y di dalam model. X1 atau
jenis kelamin mempunyai nilai Sig Wald 0,508 < 0,05
sehingga menolak HO atau yang berarti jenis kelamin
memberikan pengaruh parsial yang signifikan terhadap
kejadian IPK lebih dari 3.5. X2 atau usia mempunyai nilai
Sig Wald 0,087 < 0,05 sehingga menolak HO atau yang
berarti usia memberikan pengaruh parsial yang signifikan
terhadap kejadian IPK lebih dari 3.5. X3 atau tempat
tinggal mempunyai nilai Sig Wald 0,866 < 0,05 sehingga
menolak HO atau yang berarti tempat tinggal memberikan
pengaruh parsial yang signifikan terhadap kejadian IPK
lebih dari 3.5. X4 atau lama belajar mempunyai nilai Sig
Wald 0, 227 < 0,05 sehingga menolak HO atau yang
berarti lama belajar memberikan pengaruh parsial yang
signifikan terhadap kejadian IPK lebih dari 3.5.

Tabel 3. Uji Parsial Bisnis Digital

95%
C.l.for
w
. Exp( | EXP(B)
B | SE. a(ljl df | Sig. B) [Lo| U
w | pp
er | er
1 9
9 i 2,56 | ,6 !
X1 42 685189 | 1 |,169 6 70 83
0 4
X2 | 0 2| 3
— 1| ,0],628 | ] 1,979,983 | . 36
usia 17 01 87 8
S -
t 1 2’ O 11
e | X3 1,727 |68 | 1 |,102 | ,304 | . 26
19 73
p 1 2 4
1
a | X4_
Iam - 21 1 11
ab|,9|,635(43| 1 |,118 ] ,371 (’)7 28
elaj | 91 7 8
ar
Con
1 ,0 1,13
stfn o7 ,599 45 1 |,833 5

3.3 Interpretasi Nilai Odds Ratio
Berdasarkan nilai odds ratio yang dapat dilihat dari
nilai exp(B) dari hasil output dari uji parsial, besarnya
perbedaan kecenderungan dari setiap variabel prediktor
pada prodi teknik informatika adalah sebagai berikut :
a. Jenis kelamin (x1)
Peluang seorang mahasiswa dengan jenis
kelamin laki-laki memiliki kecenderungan
indeks prestasi kumulatif (IPK>3.5) adalah

Peluang seorang mahasiswa dengan usia
dibawah 20 tahun memiliki kecenderungan
indeks prestasi kumulatif (IPK>3.5) adalah
sebesar 2.812 kali dari pada mahasiswa dengan
usia lebih dari 20 tahun.
c.  Tempat tinggal (X3)

Peluang seorang tempat tinggal mahasiswa
dikota medan memiliki kecenderungan indeks
prestasi kumulatif (IPK>3.5) adalah sebesar
0.903 kali dari pada tempat mahasiswa diluar

Kota Medan.

d. Lama belajar (x4)
Peluang seorang mahasiswa yang lama
belajarnya lebih dari 4 jam memiliki
kecenderungan indeks prestasi kumulatif

(IPK>3,5) adalah sebesar 2.097 kali dari pada
mahasiswa yang tidak lama belajarnya kurang
dari 4 jam.

Besarnya perbedaan kecenderungan dari setiap
variabel prediktor pada prodi bisnis digital adalah sebagai
berikut :

a.  Jenis kelamin (x1)

Peluang seorang mahasiswa dengan jenis
kelamin laki-laki memiliki kecenderungan
indeks prestasi kumulatif (IPK>3.5) adalah
sebesar 2.566 kali dari pada mahasiswa
dengan jenis kelamin perempuan.

b. Usia (x2)

Peluang seorang mahasiswa dengan usia
dibawah 20 tahun memiliki kecenderungan
indeks prestasi kumulatif (IPK>3.5) adalah
sebesar 0.983 kali dari pada mahasiswa
dengan usia lebih dari 20 tahun.

c. Tempat tinggal (Xs)

Peluang seorang tempat tinggal mahasiswa
dikota medan memiliki kecenderungan indeks
prestasi kumulatif (IPK>3.5) adalah sebesar
0.304 kali dari pada tempat mahasiswa diluar

Kota Medan.

d. Lama belajar (xa)
Peluang seorang mahasiswa yang lama
belajarnya lebih dari 4 jam memiliki
kecenderungan  indeks prestasi kumulatif
(IPK>3,5) adalah sebesar 0.371 kali dari

pada mahasiswa yang tidak lama belajarnya
kurang dari 4 jam.
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